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Ozet: Bu ¢aligma, Evliya Celebi’nin (5. 1687 den sonra), on yedinci yiizyila ait Seyd-
hatndme’sinin Istanbul cildinin Dogal Dil Isleme (Natural Language Processing, NLP),
¢ok yéntemli metin madenciligi ve GPT tabanh yaklagimlarla incelenmesine yénelik
bir metodolojik ¢cer¢eve sunmaktadir. Arastirmada, es-olusum ve frekans analizi, Latent
Dirichlet Allocation (LDA) ile konu modellemesi, BER T tabanli déniistiiriicii modeller
aracihifiyla duygu analizi ve adlandirilmis varlik tanima (NER) uygulamalar: kullanila-
rak Seydhatndme deki semantik ve tematik Sriintiiler belirlenmistir. Caligma, Osmanh
Tiirkgesinin hesaplamali analiz yontemlerine entegrasyonunda kargilagilan dilbilimsel
zorluklari ele almaketa; tarihsel metinlere uyarlanmig dil modellerinin gerekliligine ve
bu baglamda GPT’nin saglayabilecegi katkilara isaret etmektedir. Bu yaklagim, nicel
ve tematik analizleri bir araya getirerek, Seydhatndme’nin sosyo-kiiltiirel ve tarihsel
iceriginin farkli boyutlarinin incelenmesine olanak tanimakta ve dijital beseri bilimler
ile dijital tarih alaninda Osmanli ¢aligmalar literatiiriine katki potansiyeli sunmaktadir.
Anahtar Kelimeler: Evliya Celebi, Osmanl Caligmalari, Istanbul, LLM, NLP, Dijital
Begeri Bilimler, Sehir Tarihi.

Abstract: This study presents a methodological framework for examining Evliya Celebi’s
17th-century Istanbul travelogue through Natural Language Processing (NLP), multi-
method text mining, and GPT-based approaches. The research applies co-occurrence
and frequency analysis, topic modeling using Latent Dirichlet Allocation (LDA), sen-
timent analysis via BER T-based transformer models, and named entity recognition
(NER) to identify semantic and thematic patterns within the text. The study addresses
the linguistic challenges of integrating Ottoman Turkish into computational analysis
methods, highlighting the need for language models adapted to historical texts and
noting the potential contributions of GPT in this context. By combining quantitative
and thematic analyses, the approach enables the exploration of multiple dimensions
of the travelogue’s socio-cultural and historical content and offers the potential to
contribute to the literature on Ottoman studies within the fields of digital humanities
and digital history.

Keywords: Evliya Celebi, Ottoman Studies, LLM, NLP, Istanbul, Digital Humani-
ties, Urban History.



44

ijital beseri bilimler, tarihsel metinlerin metin madenciligi yontemleriy-
le incelenmesine yeni imkanlar agmakta ve disiplinler arasi yaklagimlar1
miimkiin kilmaktadir. Bu alan, Evliya Celebi’nin (6. 1687 den sonra)
Seydhatndmesi gibi tarihsel ve kiiltiirel bakimdan zengin kaynaklarin gelismis
hesaplamali tekniklerle ¢ok boyutlu degerlendirilmesine olanak tanir. Osmanh
Tiirkgesinin karmagik dil yapisi, Dogal Dil Isleme (Natural Language Proces-
sing, NLP) yéntemleriyle ele alindiginda dénemin sosyal, kiiltiirel ve mekansal
dinamiklerine dair daha 6nce ortaya konmamig bulgulara ulasmaya katki saglar.'
Metin madenciligi, veri bilimi, dilbilim ve bilgisayar biliminin kesisimin-
de konumlanan, bityiik hacimli metinlerden istatistiksel modeller ve makine
ogrenmesiyle anlaml ériintiiler ¢ikaran bir yéntemdir.” Ancak Osmanli Tiirk-
cesinin morfolojik yapisi, Arapca-Farsca etkiler ve standartlasmamig yazim
bi¢imleri, standart NLP araglarinin yetersiz kalmasina yol agar; bu nedenle
tokenizasyon, lemmatizasyon ve sozdizimsel etiketleme gibi adimlar tarihsel
dile uyarlanmalidir.?
Bu makale, on yedinci yiizyil seyyahi Evliya Celebi’nin Seydhatndmesi’nin

Istanbul béliimiinii metin madenciligi teknikleriyle inceleyen bir uygulama &r-

1 Fatma Aladag, “Dijital Beseri Bilimler ve Tiirkiye Arastirmalar1: Bir Literatiir Degerlendirmesi,”
Tiirkiye Aragtirmalar: Literatiir Dergisi, s. 18 (2020): 773-796, https://dergipark.org.tr/tr/pub/
talid/issue/58073/800406; Bu alanda yapilan caligmalari, kisi ve yayinlar1 bir araya getiren bir
platform olarak bkz. Digital Ottoman Studies Platform (https://www.digitalottomanstudies.
com), (erigim 12 Kasim 2025).

2 Ronen Feldman and James Sanger, The Text Mining Handbook: Advanced Approaches in Analyzing
Unstructured Data (Cambridge: Cambridge University Press, 2007), https://doi.org/10.1017/
CBO9780511546914.

3 Tokenizasyon, metnin sdzciiklere ya da birimlere ayrilmasi; lemmatizasyon, sézciiklerin kék ya
da sozliik bi¢imine indirgenmesi; sozdizimsel etiketleme (POS tagging) ise her sdzciigiin dilbilgisel
tiirtiniin (isim, fiil, sifat vb.) belirlenmesi iglemidir. Ayrica Osmanli Tiirkgesi metinlerin dijital-
lestirilmesi i¢in yiiriitiilen ¢aliyma ve projelerin kapsamli bir literatiirii i¢in bkz. Fatma Aladag ve
Elif Derin Can, “Programlamadan Yapay Zekaya,” Dijital Osmanli Caligmalari, ed. Yunus Ugur
(Istanbul: Vakif Bank Yayinlari, 2023); Stiphan Kirmizialtin ve David Wrisley, “Automated
Transcription of Historical Periodicals with HTR : Challenges and Futures,” Digital Humanities
Quarterly 16, no. 2 (2022); Esma F. Bilgin Tasdemir, “Printed Ottoman Text Recognition Using
Synthetic Data and Data Augmentation,” International Journal on Document Analysis and Recognition,
no. 26 (2023): 273-287; Osmanh Tiirkgesi dijitallestirme ¢aligmalarina dair bir platform olarak
bkz. Digital Ottoman Corpora (https://www.digitalottomancorpora.org), (erisim 12 Kasim 2025).



negi sunmaktadir. Metin, edebi bir eser olmanin 6tesinde Osmanli cografyasina
dair mimari, giindelik yagam ve idari yapilar hakkinda ayrintili bilgiler ierir; bu
yéniiyle coklu yontem metin madenciligi stratejileri igin elverisli bir 6rnektir.

Caligmada frekans analizi (frequency analysis), es-olusum ag1 (co-occurrence),
konu modellemesi (topic modeling) ve duygu analizi (sentiment analysis) yontem-
leri hem modern Tiirkge versiyon hem de Osmanli Tiirkgesinin Latin harfli
transkripsiyonu tizerinde uygulanmis; bu iki metin katmani arasindaki so-
nuglar kargilagtirilmigtir. Boylece, tarihsel icerik bakimindan tam bir yorum
hedeflenmemis, bunun yerine Osmanl Tiirkgesinin hesaplamali analizi i¢in
metodolojik bir ¢cer¢eve sunulmustur. Caligma, tarih ile veri analizi disiplinleri
arasinda besleyici bir tartigma zemini olusturmayi ve gelecekteki aragtirmalara

yontemsel katki saglamay1 amaglamaktadir.

Seydhatnime’nin Coklu Yontem Metin Madenciligi ve NLP Uygulamalar:
ile Analizi

Coklu yontem yaklagimi, metnin gesitli boyutlarim farkh analitik tekniklerle
inceleyerek, icerikteki tematik yapinin ve iliskisel oriintiilerin ¢ok katmanh
bir goriiniimiini saglar. Ornegin, frekans analizi aracihiyla metindeki yiiksek
tekrar oranina sahip terimler ve kavramlar tespit edilebilirken; duygu analizi ile
anlatilarin barindirdig: duygusal egilimler ve degerlendirme tonlar: hakkinda
ipuglar1 elde edilebilir. Es-olugum ag1 analizi, belirli bir kelime veya kelime 6be-
ginin diger terimlerle kurdugu baglarin niceliksel ve gorsel temsillerini sunar.
Konu modellemesi ise kelime dagilimi kaliplarindan hareketle metin i¢indeki
tematik alanlarin olasiliksal olarak tanimlanmasina imkan verir.

Evliya Celebi’nin on yedinci yiizyil dil 6zelliklerini yansitan Osmanh
Tiirkgesi ile kaleme aldig1 Seydhatndmesi, ¢oklu yontem metin madenciligi uy-
gulamalari acisindan yiiksek analitik deger tagimaktadir. Bununla birlikte, bu tiir
bir hesaplamali yaklasgimin tarihsel dil verisine uygulanmasi, Osmanh Tiirkgesinin
ortaya koydugu dilbilimsel zorluklarin ayrintil bicimde degerlendirilmesini
gerektirir. Bu ¢aligmada, s6z konusu metin {izerinde yiiriitiilen analizlerde hem
dilin yapisindan hem de mevcut NLP araglarinin sinirliliklarindan kaynaklanan
giicliikler, ayrica bu siirecin sundugu kolaylastirict unsurlar sistematik bicimde
ele alinmaktadir. Tarihi belgelerde NER uygulamalarinda karsilagilan sorunlan
kapsamli bicimde tartigan Ehrmann ve arkadaglari, 6zellikle diakritik isaretlerin

normalizasyonu, yazim varyantlari, OCR kaynakl giiriiltii ve baglam kaymalan
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gibi zorluklara dikkat cekmektedir. Bu ¢ercevede, Osmanh Tiirkgesine 6zgii
dilsel gtiglitkler de su baghca alanlarda dzetlenebilir: (i) izafet yapilari, morfolojik
¢oziimlemede segmentasyon hatalarina yol agmaktadir; (ii) diakritik isaretler,
tokenizasyon ve normalizasyon siireglerinde ek adimlar gerektirmektedir; (i)
yazim varyantlari (8t. Istanbul/Islambol/Istambol), standartlastirma ihtiyacim giin-
deme getirmektedir; (iv) standartlagmamig imla, lemmatizasyon ve istatistiksel
analizlerde hata payin1 artirmaktadir; (v) toponim cesitleri, tarihsel gazetteer
eslestirmeleri olmaksizin dogru bi¢imde simiflandirilamamaktadir. Bu sorun
alanlarinin sistematik bicimde tanimlanmasi, yontemin yeniden iiretilebilirligini

gliclendirmekte ve sonraki ¢aligmalara aktarilabilirligini artirmaktadir.

Metinden Veriye Déniisiim: Seydhatnime’yi Analize Hazirlama ve On
Isleme
Seydhatndme metninin hesaplamali yontemlerle analiz edilebilmesi i¢in, yapilandi-
rilmamig metnin analize uygun hale getirilerek 6n igleme siire¢lerinden gegirilmesi
gerekmektedir. Calismanin yontemsel cercevesi, biittiinciil bir is akis tizerine kurul-
mustur. Bu is akig1; 6n igleme (temizleme, tokenizasyon, lemmatizasyon, stop-word
ayiklama) adimlarini, ardindan farkli NLP tabanli analiz yontemlerinin (NER,
frekans analizi, eg-olugum aglari, LDA konu modellemesi, duygu analizi) uygulan-
masini ve nihayetinde bulgularin gérsellestirme ile raporlanmasim icermektedir.
Bu ¢aligmada, Seydhatndme nin hem Osmanh Tiirkgesi ¢eviriyazisi® hem de
modern Tiirkge metni® igin paralel 6n isleme adimlar1 izlenmistir. Ilk asamada
tipografik hatalar giderilmis, rakamlar ve analize gereksiz isaretler temizlenmistir.
Ardindan metinler tokenizasyon islemine tabi tutulmus; ctimleler kelimelere ve
diger anlaml birimlere (token) ayrilmistir. Sonraki asamada, lemmatizasyon ve

kok ayiklama (stemming) teknikleri uygulanarak kelimeler kék ya da lemma

4 Mathieu Ehrmann et al., “Challenges in Named Entity Recognition for Historical Texts,”
Proceedings of the ACM/IEEE Joint Conference on Digital Libraries (JCDL) (2023), https://doi.
org/10.1145/3604931.

5 Evliya Celebi, Seydhatndme: 1. Kitap, haz. Robert Dankoff, Seyit Ali Kahraman ve Yiicel Dagh
(Istanbul: YK, 2008).

6 Evliya Celebi, Giiniimiiz Tiirkgesiyle Evliya Celebi Seyahatnamesi: Istanbul, haz. Yiicel Dagli ve
Seyit Ali Kahraman (istanbul: YKY, 2003). Burada “modern” ifadesi, metnin giiniimiiz Tiirk¢esine
uyarlanmug hilinden ziyade, tarihsel dil 8zelliklerini kismen koruyan sadelestirilmis versiyonunu

tanimlamakta; dolayisiyla cagdas Tiirkgeden belirgin bigimde ayrigmaktadir.



bi¢imlerine indirgenmistir. Bu iglem, metin icinde kavramsal biitiinligiin korun-
mas1 ve istatistiksel analizlerin giivenilirliginin artirilmasi agisindan énemlidir.
Bununla birlikte, lemmatizasyonun basarim orani yalnizca Osmanh Tiirkgesi
i¢in degil, modern Tiirkge i¢in de sinirlidir. Bu nedenle ¢aligmada, yaygin NLP
kiitiiphaneleri olan NLTK ve spaCy’nin yani sira, Tiirk¢eye 6zgii Zemberek,’
Turkish-Lemmatizer® ve TRMOR” gibi ara¢lardan yararlanilmigtir.

Bu metodolojik siire¢, Seydhatndme metninin farkli metin madenciligi
teknikleri ile analizine imkan taniyacak nitelikli bir veri seti tiretmeyi amag-
lamaktadir. On isleme tamamlandiktan sonra, metin {izerinde frekans analizi,
es-olusum ag1 analizi ve duygu analizi gibi genis bir yelpazeyi kapsayan NLP

tabanli yontemler uygulanmugtir.

Seydhatnidme’nin Adlandirilmig Varlik Tanima (NER) ile Frekans Analizi
Adlandirilmig Varlik Tanima (NER), Osmanli Tiirkgesi metinlerde kisi adlars,
zaman ifadeleri, mekanlar, olay adlari, kurumlar ve nesne adlar1 gibi belirli
kategorilere ait 6gelerin otomatik olarak tespit edilmesini saglar. Bu yéntem
sayesinde metinde gecen ozel adlar sistematik bicimde ayristirilabilmekte ve
farkli kategoriler altinda siniflandirilabilmektedir.'® NER, tarihsel metinlerin
dijitallestirilmesi ve igerik zenginlestirmesi stireglerinde énemli bir rol oyna-
makta; Szellikle tarihsel metin analizi ve dijital begeri bilimler ¢aligmalarinda,
biiyiik hacimli metin kiilliyatlarinda 6zel adlarin ve terimlerin otomatik olarak

belirlenmesi ve kategorize edilmesi i¢in yaygin bicimde kullanilmaktadir.™

7 Ahmet A. Akin, Zemberek-NLP (GitHub repository), https://github.com/ahmetaa/zemberek-nlp
(erisim 12 Haziran 2025).

8 Abdullatif Koksal, Turkish-Lemmatizer (GitHub repository), https://github.com/akoksal/
Turkish-Lemmatizer (erisim 13 Haziran 2025).

9 Ayla Kayabas ve te., “TRMOR: A Finite-State-Based Morphological Analyzer for Turkish,”
Turkish Journal of Electrical Engineering and Computer Sciences 27, no. 5 (2019): 3837-3851, https://
doi.org/10.3906/elk-1902-125.

10 Dawn Archer, “Data Mining and Word Frequency Analysis,” Research Methods for Reading
Digital Data in the Digital Humanities (Edinburgh: Edinburgh University Press, 2016), 72-92,
https ://doi.org/lo.1515/9781474409629-006.

11 Bruno Martins, Patricia Murrieta-Flores ve Miguel Won, “Ensemble Named Entity Recog-
nition (NER): Evaluating NER Tools in the Identification of Place Names in Historical Corpora,”
Frontiers in Digital Humanities, no. 5 (2018): 333859, https://doi.org/10.3389/fdigh.2018.00002.
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Frekans analizi ile NER’in bir arada kullanilmasi, metinlerde gegen isimlerin
ve terimlerin dagilimini ortaya ¢ikarmanin yani sira, bu terimlerin sosyo-kiil-
tiirel, ekonomik ve politik baglam icindeki 6neminin degerlendirilmesine de
imkan tanir.

Bu ¢aligmada, Osmanh Tiirkgesi metinler tizerinde NER ve kategorizasyon
islemleri i¢in OpenAl tarafindan gelistirilen biiyiik dil modeli GPT-4 Turbo
kullanilmistir. Metinler Python ortaminda NLTK ve spaCy ile 6n isleme tabi
tutulmus; durak kelimeler (stop-words) ve noktalama isaretleri temizlenmis, to-
kenizasyon ve temel normalizasyon gergeklestirilmistir. Frekans analizi ve 6zet
istatistikler Pandas ile hesaplanmug, gerektiginde gorsellestirmeler Matplotlib
ile iiretilmistir.

Elde edilen sonuglar, Seydhatndme’de gegen kisi adlari, yer adlar1, unvanlar,
dini ve idari terimler gibi cesitli adlandirilmig varlik kategorilerinin dagilimim
ortaya koymaktadir (Gérsel 1). Bu analiz, hem metnin icerik yapisindaki odak

alanlar1 hem de tematik yogunluklar: belirleme agisindan énem tagimaktadr.

Seyahatnamenin Adlandiriimis Varlik Tanima (NER) Frekans Analizi

Ozel Isim

Kisi

Konum

] 100 200 300 400 500 600
Frekans

Gorsel 1: Seydhatndme NER kategorilerine gore frekans dagilimi.



Bununla birlikte, NER sonuglar1t modern dil modellerinin Osmanh Tiirk-
cesi gibi morfolojik agidan karmagik ve yazim varyantlarinin ¢ok oldugu bir dile
uygulanmasindaki sinirliliklar1 da agik¢a gostermektedir. Bazi farkh varlik kate-
gorilerine ait kelimelerin “6zel isim” (proper noun) olarak etiketlenmesi ve modelin

tanimlayamadig1 varliklarin yiiksek oranda bulunmasi bu sinirhhklara 8rnektir. '

NER Sonuglarina Gore En Sik Kullanilan Terimler

14 4

124

104

Frekans

%'b, )

& Y sy & X &
CA S S

Named Entity (Adlandiniimig Varliklar)

Gorsel 2: En sik goriilen terimler.

Osmanh Tiirkgesi iizerinde mevcut yapay zeka tabanhh NER sistemlerinin
performansi, ince ayar (fine-tuning) ve dil uyarlamalar1 yapilmadan optimal seviyeye
ulasmamaktadir. Mevcut model ¢iktilarinin frekans analizi incelendiginde (Gorsel
2), gergek anlamda adlandirilmig varlik kategorisine giren 6geler arasinda “Sultan”
ve “Mehemmed” 6ne ¢ikmaktadir. Bununla birlikte, sistem ¢iktilarinda yer alan
“esnaf,” “fetih,” “tahrir,” “hazret” ve “cami” gibi terimler, tek baglarina 6zel ad
niteligi tapgmamakta; yalnizca belirli bir &zel adla birlestiginde (6rn. Istanbul un Fethi,
Siileymaniye Camii, Uskiidar esnafi) adlandirilmis varhk olarak kabul edilebilmektedir.

12 Burada ayrica su ayrimi vurgulamak gerekir: POS etiketleri dilbilgisel tiirlere, NER etiketleri
ise adlandirilmig varhiklara kargilik gelmektedir. Bu ¢aliymada odak NER sonuglaridir; POS ¢iktilar:

yalnizca morfolojik ¢dziimlemenin yan giktilar1 olarak degerlendirilmistir.
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Bu bulgular, Osmanl Tiirkgesi metinlerde adlandirilmig varlik tespitinin
tarihsel baglami ¢6ziimlemede sundugu potansiyeli ortaya koyarken, ayni za-
manda dilsel karmagikligin ve mevcut model sinirhiliklarinin metodolojik olarak

dikkate alinmas1 gerektigini gdstermektedir.

“Istanbul” ve “Mahalle”nin Ag Tabanl Semantik Profili: Es-Olusum
(Co-occurrence) Analizi
Metin madenciliginde es-olusum analizi, bir terimin bagka terimlerle ayni bag-
lamda (6rnegin ayni ciimle veya belirli bir kelime penceresi i¢inde) birlikte
goriilme sikligini inceleyerek bu terimler arasindaki anlamsal yakinligi ortaya
koyar. Bu yontem, yalmzca kelime frekanslarini hesaplamaktan 6te, kavramlar
aras1 iligki agin1 modellemeye imkan verir. Cogunlukla korelasyon katsayilar1
veya benzerlik 6l¢iimleri gibi istatistiksel yontemler araciligiyla nicel degerlen-
dirmeler yapilir.”” Bu ¢alismada, Seydhatndme’nin modern Tirkge versiyonunda
“Istanbul” ve “mahalle” kelimelerinin semantik iliski aglar1 analiz edilmistir.
Kargilagtirma amactyla, ayni yontem Osmanl Tiirkgesi versiyonunda “Islambol”
terimi {izerinden de uygulanmustir. Analiz, Dogal Dil Isleme (NLP) teknikleri
ile yuirtitiilmiis; secilen hedef kelimelerin baglaminda yer alan komgu kelimeler
belirlenerek bu kelimeler arasindaki iliskiler ag yapisinda gorsellestirilmistir.
Analiz 6ncesinde modern Tiirkge ve Osmanli Tiirkcesi metinleri tizerinde
¢ok asamali bir 6n isleme siireci uygulanmstir. Ilk olarak metinlerdeki tiim
noktalama isaretleri ve rakamsal ifadeler temizlenmistir. Ardindan, modern
Tirk¢e metinler i¢in mevcut stop-word listesi kullanilarak baglag, zamir ve ek gibi
islev sozciikleri ¢ikarilmig; Osmanh Tiirkgesi metinleri igin ise tarihsel baglam
dikkate alan, genisletilmis 6zel bir stop-word listesi hazirlanmigtir. Bu ¢alismada
kullanilan stop-word listesi, baglaglar, zamirler, ekler ve sik kullanilan islevsel
sozciiklerden olugmaktadir. Osmanh Tiirkgesi versiyonlar1 i¢in ayrica tamlama
ekleri ve baglaglara yonelik genisletilmis bir liste olusturulmus, boylece metnin
semantik icerigini tagimayan unsurlar ayiklanmstir. Bu kapsamda 6zellikle tam-
lama ekleri (-1, -i, -u, -ii), ilgi ekleri (-in, -in, -un, -iin) ve baglaclar (ve, ile, dahi,
13 Stefan Bordag, “A Comparison of Co-occurrence and Similarity Measures as Simulations of
Context,” Computational Linguistics and Intelligent Text Processing: CICLing 2008, ed. Alexander
Gelbukh, Lecture Notes in Computer Science, vol. 4919 (Berlin-Heidelberg: Springer, 2008), https://
doi.org/10.1007/978-3-540-78135-6_5.



hem, amma/ammd, ldkin, kim, ¢iin, zira) listeye dahil edilmigtir. Bu tiir 6gelerin
cikarilmasi, analizlerin semantik agidan daha berrak sonuglar vermesine katki
saglamigtir. Biitiin metinler tizerinde tokenizasyon ve lemmatizasyon iglemleri
gerceklestirilerek kelimeler kok bigimlerine indirgenmistir.

Modern Tirkge versiyonda BER Turk'* (Tiirkge i¢in transformer tabanh
BER T modeli) kullamilmig; hedef kelimenin dncesinde ve sonrasinda +5 kelimelik
baglam penceresi dikkate alinmigtir. Elde edilen veriler, kelimeler arasindaki
birlikte-goriinme sikliklarini yansitan bir ag yapisina donistiiriilmiis; burada
diagiimler kelimeleri, kenarlar ise bu kelimeler arasindaki birlikte-gériinme
iligkilerini temsil etmistir. Kenar agirliklari, soz konusu siklik degerlerine gére

olgeklendirilmistir (Gdrsel 3).

‘Istanbul' igin Es-olusum (co-occurence) Kelimeleri (50)

s Ieyman

sitan  yaKininda fatih
Bogaz
du

Ek zanfaninda

sehrinde
Méhméd

yoktur

Gérsel 3: “istanbul” icin es-olusuma sahip 50 kelime (Modern Tiirkge versiyonu).

14 BER Turk, (Hugging Face), https://huggingface.co/dbmdz/bert-base-turkish-cased (erisim
14 Temmuz 2025).
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Analiz bulgulari, “Istanbul” kelimesinin metin igerisinde farkli tematik
kiimelerle ¢ok yénlii iliskiler kurdugunu ortaya koymaktadir. Cografi baglam-
da “Uskiidar,” “Galata,” “Eyiip,” “bogaz1,” “sehir” ve “deniz” gibi terimlerle
es-olusum iliskileri, kentin topografik ve mekansal referans noktalariyla gii¢lii
bir baglantiya isaret etmektedir. Zamansal baglamda “eski” ve “zamaninda”
gibi ifadeler, Istanbul’un tarihsel siirekliligini ve gegmise déniik anlatilarin
yogunlugunu yansitmaktadir. Mimari baglamda “kale,” “cami,” “Ayasofya,”
“han” ve “imar” gibi terimler, kentin anitsal yapilari ve kentsel déntigiim siire¢-
leriyle iligkisini gostermektedir. Idari ve siyasi diizlemde “padisah,” “sultan,”
“Mehmed,” “Siileyman” ve “fetih” gibi referanslar, Istanbul’un imparatorluk
merkezi kimligini vurgulamaktadir. Niceliksel ve niteliksel tanimlamalar bag-
laminda “biryiik,” “nice” ve “meshur” gibi sifatlar ise kentin hem fiziksel hem
de sembolik biiyiikliigiine yapilan atiflar1 pekistirmektedir. Bununla birlikte,
elde edilen ag grafigi yalnizca kelimeler arasindaki es-olusum iliskilerinin gérsel
bir temsili olup, bu iligkilerin baglamsal ve séylemsel anlaminin derinlemesine
kavranabilmesi i¢in ayrintili bir sdylem analizine ihtiya¢ duyulmaktadir.”

Benzer sekilde “mahalle” kelimesi tizerinden gergeklestirilen es-olusum
analizi sonuglarinda yine tematik Sriintiiler takip edilebilmektedir (Gorsel 4).
Cok kiiltiirlii topluma ve sosyal hayata isaret eden “cami”, “kilise”, “Ermeni”,
“Rum”, “Miisliiman”, “Yahudi” gibi atiflarin yani sira kentsel mekan géstergeleri
olarak “sokak,” “semt,” “Istanbul” gibi ve topluluk ya da kurum referanslar
olarak ise baglama gére “hitkiimet”, “halk”, “herkes”, “cemaat”, “ehli”, “sanat”
gibi atiflar goriillmektedir.

Modern Tiirkge versiyon, tarihsel bir anlat1 niteligi tasimasinin yani sira
ceviri metin olmasi nedeniyle, gerek kelime dagarcigi ve dil bilgisi gerekse soz
dizimi bakimindan giiniimiiz Tiirk¢esinden belirgin farkliliklar gostermektedir.
Bu durum, yiiriitiilen analizlerin sonuglarini dogrudan etkilemekte ve mevcut
dil isleme sistemleri agisindan, Osmanli Tiirkcesi metinlerinin analizini ¢cok

daha gii¢ ve karmagik hale getirmektedir. Nitekim, eg-olusum analizi Osmanh
15 Ag grafiginde baz1 varyantlarin (cami/camii, fetih/feth, Ayasof/Ayasofya, sehir/sehrinde) ayr1 dii-
giimler hilinde gériinmesi dikkat cekmektedir. Bu tiir farkliliklar biiyiik 6l¢iide 6n isleme ve
transliterasyon siirecindeki sinirhiliklardan kaynaklanmakta olup, gorsellestirmede fazladan
diigiimler yaratabilmektedir. Yorumlama agamasinda ise bu bigimler tekil kargiliklar1 altinda

degerlendirilmistir.



‘mahalle’ igin Es-olusum (co-occurence) Kelimeleri (50)

toplan
semtinde
hikiimet
quval

sokaklar

yazil

kanunlar
yakininda

adam tamiri
saha

Gorsel 4: “Mabhalle” icin es-olusuma sahip 50 kelime (Modern Tiirkce versiyonu).

Tiirkgesi modeli kullanilarak da gergeklestirilmis; ancak dil modelinin 6zellikle
tokenizasyon ve lemmatizasyon asamalarinda istenen basariy1 saglayamadig
gozlemlenmistir (Gorsel 5). Bunun temel nedeni, mevcut Dogal Dil Isleme
(NLP) modellerinin modern Tiirk¢eyi islemek iizere tasarlanmis olmasi ve
metni ¢agdas kelime dagarcigina gore tokenize etmesidir. Bu baglamda, ¢ahs-
mada Osmanh Tiirkgesine 6zgii daha anlamli sonuglar elde edebilmek amaciyla
tamlama ekleri ve baglaglari kapsayan genisletilmis stop-word listesi 6n igleme

siirecine dahil edilmistir.
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'islambol' igin Es-olusum (co-occurrence) Kelimeleri (50)

V2%

/\\

Gérsel 5: “islambol” icin es-olusuma sahip 50 kelime (Osmanli Tiirkgesi versiyonu).

”

“Islambol” terimi iin gergeklestirilen es-olusum analizinde “feth,” “sehr,” “mu-
azzam,” “asker,” “kal‘a,” “efendi,” “bogaz,” “padisah,” “Osman,” “tarih,” “semt”
ve “su” gibi kavramlar 6ne ¢ikmaktadir. Osmanh Tiirkgesi, morfolojik yapisi, s6z
varhi1 ve yazimsal gesitliligi bakimindan modern Tiirkgeden 6nemli 8l¢iide farklihik
gostermektedir. Bu nedenle, yapay zeka tabanli dil modellerinin bu dili etkin bigimde
isleyebilmesi, ancak Osmanli Tiirkgesi metinleri tizerinde 6zel olarak egitilmeleriyle
miimkiin olabilmektedir. Nitekim mevcut analizde, model ¢iktilarinda anlamsal
biittinlitkten yoksun tokenlerin yer almasi, bu gerekliligin altin1 ¢izmektedir.

Osmanli Tiirkgesinin tarihsel ve kiiltiirel baglami, modern dildeki kullanim

aligkanliklarindan farklidir; bu durum, dil modelleri kelimeleri dogru sekilde



tokenize etse dahi, baglamsal anlamin eksik ya da hatali yorumlanmasina yol aga-
bilmektedir. Ayrica, ddnemin yazimsal gesitliligi ve standart bir imla sisteminin
bulunmamasi, modelin egitimi sirasinda bu varyasyonlarin sistematik bicimde
dikkate alinmasini zorunlu kilmaktadir. Bu baglamda, 6zellikle Osmanh Ttirk-
cesi icin kapsamli, etiketlenmis ve yiiksek kaliteli veri setlerinin hazirlanmasi
kritik 6nemdedir. Bununla birlikte, Osmanh Tiirk¢esinin modern Tiirkgeye
aktariminda kullanilacak transkripsiyon modelinin belirlenmesi, s6z konusu
veri setlerinin yapisinin tutarliligs acisindan belirleyici olacaktir. Dolayisiyla,
dijital ortamda iiretilecek Osmanh Tiirkgesinin Latin harflerine aktariminda
kullanilacak ¢eviriyazi standardinin belirlenmesi hem model egitimi hem de
sonraki dil igleme siirecleri agisindan 6nemli bir kazanim saglayacaktir. Boyle
bir veri temeli tizerinde gelistirilecek dil modelleri, Osmanh Tiirk¢esinin mor-
folojik yapisini, dil bilgisi kurallarini ve yazimsal varyasyonlarini daha etkin
bi¢imde 8grenerek, dogru ve anlaml tokenizasyon ile lemmatizasyon islemlerini

miimkiin kilacaktir.

Seydhatnime’nin Latent Dirichlet Allocation (LDA) ile Konu Modellemesi
Seydhatndme’nin Istanbul’a odaklanan anlatisinda makro 6lgekte hangi tematik
konularin 6ne ¢iktigini sistematik olarak ortaya koymak, hesaplamali yéntem-
lerle miimkiindiir. Metin madenciligi ve dogal dil isleme (NLP) alaninda siklikla
kullanilan Latent Dirichlet Allocation (LDA), metinler icerisindeki gizli (latent)
temalar1 ortaya ¢tkarmak amaciyla gelistirilmis istatistiksel bir yontemdir.' LDA,
gozetimsiz (unsupervised) makine 6grenmesi yaklagimiyla, bir metin kiilliyatindaki
tekrarlayan ve es-olusum sergileyen kelime gruplarini kiimeleyerek bu kiimeleri
“konu” (topic) olarak adlandirir. Bdylece, farkli metinler arasindaki benzerlikler
tespit edilebilir, 6zetleme yapilabilir ve metinsel oriintiiler sistematik bicimde
analiz edilebilir."”

Bu ¢aligmada, LDA yéntemi Seydhatndme nin modern Tiirkge versiyonu
{izerinde uygulanmis; Istanbul anlatisindaki tematik yapinin niceliksel olarak

incelenmesi hedeflenmistir. On isleme siirecinde stop-word, sayilar ve anlamsal

16 David M. Blei, Andrew Y. Ng and Michael I. Jordan, “Latent Dirichlet Allocation,” Journal
of Machine Learning Research, no. 3 (2003): 993-1022.

17 Galip Aydin ve Ibrahim R. Hallag, “Tiirkge Metinlerde Otomatik Konu Tespiti,” Firat Uni-
versitesi Miihendislik Bilimleri Dergisi 33, s. 2 (2021): 599-606.
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degeri diisiik ifadeler metinden ayiklanmugtir. Elde edilen konu kiimelerine ait
basliklar, baglam analiziyle ve GPT-4 tabanl yardimci siniflandirma destegiyle

tanimlanmigtir (Gérsel 6).

Konu 1:Mimarl

Konu 4: iktisadi

Konu 2: Dini Figir

Konu 3: Yer isaretieri

et

Konu 5: Tarihsel Anma

Konu 6: idari
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Konu 7: Yénetim Konu 8: Resmi Kaytiar ve Milkiyet Konu 9: Dini Hissiyat
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Konu 10: Askeri

Eg T T

Gorsel 6: LDA ile Seydhatndme’nin konu modellemesi.

LDA, her metni belirli oranlarda birden fazla konunun bilesimi olarak
tanimlar; her konu ise kelimeler tizerindeki olasilik dagilimiyla temsil edilir.
Konular, “Konu 1”den “Konu 10”a kadar numaralandirilmig, her birinde 6ne
¢ikan kelimelerin goreli agirliklart hesaplanmgtir. Ornegin, Konu 1: Mimari
baghig1, siklikla mimari unsurlarla iliskilendirilen kelimelerden olugmaktadir. Bu
kiimelenmede Mimar Sinan’a (6. 1588) yonelik yogun referanslar, Evliya Celebi

1

Seydhatndmesi’nin “Mimar Sinan eserleri rehberi”'® olarak degerlendirilmesini

18 Ugur Demir, “Seyyah-1 Alem Evliya Celebi’nin Kaleminden Cihan Mimar1 Sinan,” Mimar
Sinan ve Su, haz. Coskun Yilmaz (Istanbul: Sultangazi Belediyesi, 2017), 11-49; Emin Selguk



desteklemektedir. Konu 2: Dini Figiir ve Konu 9: Dini Hissiyat, dini sdylem
ve imgelerin giiclii bir sekilde metinde yer aldigini géstermektedir. Konu 4:
Iktisadi ve Konu 6: Idari kiimeleri sosyoekonomik ve yénetimsel terimlere isaret
ederken, Konu 7: Yonetim ve Konu 8: Resmi Kayitlar ve Miilkiyet biirokratik
yap1 ve miilkiyet iliskilerini yansitmaktadur.

Bu yaklasim, Evliya Celebi’nin metninin niteliksel analizine niceliksel bir
boyut eklemekte; metni tematik béliimlere ayirarak her bir boliimiin etrafinda
sekillenen kavramlari gériiniir kilmaktadir. Bununla birlikte, Seydhatndme mikro
olgekte cok daha zengin ve ayrintili temalar barindirmaktadir. Mevcut LDA
uygulamasi, 6zellikle daha geligmis dil modelleriyle desteklendiginde, bu ince
tematik ayrigmalar1 daha net ortaya ¢ikarabilecektir. Bu tiir bir modelleme,
Seydhatndme’nin tiim ciltlerine uygulanarak makro ve mikro dlgekteki konu
dagilimlarinin kargilagtirmali olarak incelenmesine olanak saglayacaktir.

Tiirkge tarihsel metinlerde LDA uygulamas: belirli dilsel sinirhihiklara sa-
hipken, Osmanh Tiirkgesi i¢in bu siire¢ ¢ok daha karmagik hile gelmektedir.
Tiirkgenin dilbilgisel 6zelliklerinin hesaplamali analizlerde saglikli bicimde
temsil edilebilmesi i¢in kapsamli 6n igleme adimlar1 ve model iyilestirmeleri
gereklidir. Ozellikle dogru tokenizasyon ve lemmatizasyon, konu modelle-
mesinin bagarisinda kritik rol oynamaktadir. Bu nedenle, standart bir LDA
algoritmasinin, Osmanl Tiirkgesine 6zgii 6zel uyarlamalar yapilmadan yiiksek

bagsar1 gostermesi beklenmemektedir.

Istanbul, Galata ve Uskiidar: Mekanlarin Duygu (Sentiment) Analizi
Duygu analizi, dogal dil isleme (NLP) alaninda metinlerde ifade edilen duygu-
sal egilimleri veya tutumlari belirlemeye yénelik bir yontemdir. Temel olarak
sozciiklerin ve ifadelerin tasidigi olumlu, olumsuz ya da tarafsiz anlamlarin
sistematik bicimde siniflandirilmasini saglar. Bu yontem giiniimiizde sosyal
medya igerikleri, kullanici yorumlar1 ve haber metinleri gibi genis yelpazede
metinlerin duygusal tonunu analiz etmek i¢in yaygin olarak kullanilmaktadir.
Gelismis NLP teknikleri, tarihsel metinlerde de duygu analizinin uygulan-
masina imkan tanimaktadir. Duygu analizinin tarihsel metinlere uygulanmasi, bu

metinlerin barindirdigi sosyo-kiiltiirel baglamlarin ve duygusal alt 6riintiilerin

Tasar, “Tahrir, Tasnif ve Tavsif: Evliyd Celebi Seyahatnimesinde $ehir ve Mimari” (Doktora
tezi, Mardin Artuklu Universitesi, 2020).
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anlagilmasi agisindan 6nemli bir analitik ¢erceve sunar. Yéntem, yazarin belirli
bir konuya veya temaya kargi tutumunu olumlu, olumsuz ya da tarafsiz bicimde
belirlemek ve bu tutumlar: kategorize etmek amaciyla gelistirilmistir. Bu ne-
denle, tarihsel anlatilara uygulandiginda, metnin ¢ok katmanh yorumlanmasina
ve yazarin bakis agisinin daha incelikli bigimde ¢6ziimlenmesine katki saglar.”
Evliya Celebi’nin tarihi ve kiiltiirel agidan olduk¢a zengin bilgiler iceren
Seydhatndmesi bu yondeki bir duygu analizi i¢in dnemli bir potansiyel tagimak-
tadir. Bu ¢alismada Seydhatndme’nin hem modern hem de Osmanli Tiirkgesi
ceviriyazisi tizerinde duygu analizi ger¢eklestirilmistir. Analizler kargilagtirmali
olarak Tiirkge tabanh ve diller aras1 gelistirilen BERT transformer modelleri
uygulanarak yapilmistir ve basari sonuglar: test edilmistir. Analizler zero-shot
¢ikarim (egitim verisi olmaksizin siniflandirma) yaklagimiyla yiriittlmistir.
Analiz siirecinde, Seydhatndme metinleri n isleme adimlarindan gegirilmis
ve Istanbul/islambol (Surigi), Galata ve Uskiidar anlatilar ayr1 veri setleri haline
getirilmigtir. Tiirk¢e tabanh Turkish-BERT?® modeli, dilsel uyumu optimize
etme yetenegi nedeniyle; ¢ok dilli mDeBER Ta-v3*!' modeli ise baglamsal an-
lam ¢ikarimi kapasitesi nedeniyle tercih edilmistir. Her iki model de metinleri
isleyerek, ilgili mekanlar hakkinda olumlu, olumsuz veya nétr duygu etiketleri
tretmistir. Modeller, her ciimle i¢in bu etiketlere karsilik gelen olasilik tabanl
skorlar hesaplamis; en yiiksek olasiliga sahip etiket, ctimlenin duygu kategorisi
olarak atanmugtir. Skor degerleri, ctimlelerin siniflandirma giiven diizeyini yan-
sitan ek bir dlgiit olarak degerlendirilmistir. Ug mekansal bolge igin gercekles-
tirilen analizlerde ciimleler duygu etiketleriyle isaretlenmis; model dogrulugu

rastgele secilmis 10’ar ctimlelik kontrol veri setleri tizerinden test edilmistir.

19 Pansy Nandwani and Rupali Verma, “A Review on Sentiment Analysis and Emotion Detection
from Text,” Social Network Analysis and Mining, no. 11 (2021): 81, https://doi.org/10.1007/
$13278-021-00776-0; Mayur Wankhade, Annavarapu Chandra Sekhara Rao and Chaitanya
Kulkarni, “A Survey on Sentiment Analysis Methods, Applications, and Challenges,” Artificial
Intelligence Review, no. 55 (2022): 5731-5780, https://doi.org/10.1007/s10462-022-10144-1.
20 BERT-base Turkish Sentiment Model (Hugging Face), https://huggingface.co/savasy/bert-ba-
se-turkish-sentiment-cased (erigim 22 Temmuz 2025).

21 BERT-base mDeBER Ta-v3-base-xnli-multilingual-nli-2mil7 (Hugging Face), https://huggingface.
co/MoritzLaurer/mDeBER Ta-v3-base-xnli-multilingual-nli-2mil7 (erisim 24 Temmuz 2025).



Duygu Analizi Dagilimi “Uskudar” Duygu Analizi Dagilimi “Galata” Duygu Analizi Dagilimi “Istanbul”

odumsuz otr olumiy olumsuz e
Sentiment sentiment

Model: mDeBERTa-v3 Model: mDeBERTa-v3 Model: MDeBERTa-v3

Gérsel 7: istanbul, Galata ve Uskiidar icin mDeBERTa-v3 ile duygu analizi (Modern Tiirkge).

Modern Tiirk¢e metinlerde mDeBER Ta-v3 modelinin genel dogruluk
oran1 %66,67 olarak 6l¢iilmiistiir. Ug mekansal bolge igin de ‘olumlu’ etiketli
cimlelerin orani yiiksektir (Gorsel 7). Dogru simiflandirilan ciimlelerde orta-
lama skor 0,589, yanls siniflandirilanlarda ise 0,484 olarak bulunmustur. Bu
durum, daha yiiksek skorlarin dogru siniflandirma ile pozitif korelasyona sahip
oldugunu gostermektedir. Kategori bazinda, notr ctimlelerin %72,73’t, olumlu
ciimlelerin %61,54’i ve olumsuz ciimlelerin %66,67’si dogru etiketlenmistir.
Bulgular, tarihsel anlatiya sahip Tiirk¢e metinlerde duygu analizi performansinin
artirilmasi i¢in modelin daha fazla gelistirilmesi gerektigini ortaya koymaktadir.

Ayni model Osmanh Tiirkgesi metinlerde uygulandiginda, dogruluk ora-
ninin %40’a diistiigii gozlenmistir. Ortalama duygu skoru 0,525, standart sapma
ise 0,145’tir. Bu sonug, modelin sinirh diizeyde bir ayristirma yetenegine sahip
oldugunu, ancak anlamli bir iyilestirme (fine-tuning) olmadan yiiksek basariya
ulagamayacagini gostermektedir (Gorsel 8).

Turkish-BERT modeli modern Tiirk¢e metinlerde uygulandiginda ise
genel dogruluk orani yalnmizca %16,67dir (Gdrsel 9). Bu, modelin ciimlelerin

Duygu Analizi Dagilimi “Oskiidar” Duygu Analizi Dagihimi “Galata” Duygu Analizi Dagilimi “Istanbul”

oumlu olumsuz notr olumiy u 4 umiy olumsuz
Sentiment n Sentiment

Model: mDeBERTa-v3 Modl: mDeBERTa-v3 Model: mDeBERTa-v3

Gérsel 8: istanbul (islambol), Galata ve Uskiidar igin mDeBERTa-v3 ile duygu analizi
(Osmanh Tirkgesi).
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Duygu Analizi Dagilimi “Uskiidar” Duygu Analizi Dagiimi “Galata” Duygu Analizi Dagilimi “istanbul”
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Model. Turkish-BERT Model: Turkish-BERT Modei: Turkish-BERT

Gérsel 9: istanbul, Galata ve Uskiidar icin Turkish-BERT ile duygu analizi (Modern Tirkge).

duygularini yalnizca altida bir oraninda dogru tespit edebildigini ve oldukca
diisiik bir basar1 gosterdigini ortaya koymaktadir.

Model Osmanli Tiirkgesi versiyona uygulandiginda da benzer sekilde
basarisiz oldugu Sl¢iilmiistiir. Veri kiimesindeki duygu etiketlerinin dagilimu
bityiik dl¢tide yanlistir ve ctimlelerin %73,33’i olumsuz ve yalnizca %26,67’si
olumlu olarak siniflandirilmstir (Gérsel 10).

Duygu Analizi Dagilim: “Uskiidar” Duygu Analizi Dagiimi “Galata” Duygu Analizi Dagilimi “istanbul”
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olumiu olumsuz natr olumiu olumsuz notr olumlu olumsuz ngtr
Sentiment Sentiment sentiment

Model: Turkish-BERT Model: Turkish-BERT Model: Turkish-BERT

Gérsel 10: istanbul (islambol), Galata ve Uskiidar igin Turkish-BERT
ile duygu analizi (Osmanl Tiirkgesi).

Bu kargilagtirma, ¢ok dilli modelin (mDeBER Ta-v3) basar1 oraninin, Tiirkce
tabanli modele kiyasla gorece daha iyi oldugunu, ancak her iki modelin de ta-
rihsel metinlerde duygu ayrimini yeterli diizeyde yapamadigini géstermektedir.
Bulgular, Osmanh Tiirkgesi gibi dilsel agidan karmasik ve yazimsal cesitliligi
yiiksek tarihi metinlerde, duygu analizine yonelik dil modellerinin daha genis,

etiketli veri setleriyle yeniden egitilmesi gerektigini acik¢a ortaya koymaktadir.



Sonug
Bu ¢aligma, Evliya Celebi Seydhatndmesi'nin Istanbul cildinin modern Dogal Dil
Isleme (NLP) ve metin madenciligi teknikleri ile, GPT tabanl ileri yapay zeka
yontemleri kullanilarak analizinin ve dijitallestirilmesinin sundugu olanaklar1 or-
taya koymaktadir. Eserin edebi degeri kadar, Osmanli Imparatorlugu’nun sosyal,
kiiltiirel ve idari yapisina dair igerdigi zengin veriler, hesaplamali yontemler ara-
cihgiyla yeniden degerlendirildiginde, yalmzca bu metne degil, benzer tarihi kay-
naklara yonelik de yeni aragtirma perspektifleri gelistirmeye imkan tanimaktadir.
Dijital tekniklerin uygulanmasi, tarihi metinlerin daha genis bir aragtirmaci
kitlesi tarafindan erisilebilir, anlagilabilir ve yeniden kullanilabilir hale gelmesini
saglamaktadir. Bununla birlikte, Osmanli Tiirk¢esinin yapisal karmasikhig1 ve
yazimsal cesitliligi, hesaplamali caligmalarda dikkate alinmasi gereken énemli
metodolojik zorluklar yaratmaktadir. Bu zorluklar, 8zellikle cok katmanh mor-
folojik yap1, Arapca ve Farsca kokenli bilesik ifadelerin ¢6ziimlemesi ve Latin
harfli transkripsiyonlardaki ¢esitlilik gibi dilsel boyutlarda kendini gostermektedir.
Ayrica, tarihi metinlerdeki ortografik belirsizlikler ve dénemsel s6z varhgina
6zgli kavramlarin giincel dil modellerince yeterince temsil edilememesi, mevcut
sistemlerin sinirlarini ortaya koymaktadir. Bu nedenle, Osmanli Tiirk¢esine 6zgii
NLP modelleri ve yapay zeka tabanh araglarin gelistirilmesi, hem yazili kiiltiirel
mirasla etkilegimi derinlestirecek hem de aragtirma kapasitesini artiracaktir.
Siireg, Osmanli Imparatorlugu’nun sosyal ve kiiltiirel dinamiklerini daha
kapsaml bi¢cimde anlamak i¢in disiplinler aras1 yaklasimlar1 gerekli kilmaktadr.
Ayrica, bu tiir caligmalarin siirdiiriilebilirligi icin dijital arsivlerin erisim, yiiksek
¢oztintirlikli veri saglama ve uluslararas: @ist veri (metadata) standartlar1 konu-
sunda gii¢lendirilmesi 6nem tagimaktadir. Bu baglamda, ézellikle Dublin Core,
TEI (Text Encoding Initiative)*?, METS/MODS ve yiiksek ¢oziintirliiklii gorsel
veri i¢in ITIF gibi standartlarin kullanimi hem veri paylasimini kolaylastiracak
hem de farkh aragtirma ortamlar1 arasinda birlikte ¢aliabilirligi artiracaktir.
Sonug olarak, bu arastirma, Evliya Celebi’nin Seydhatndmesi'nden hareketle
tarihi metinlerin dijital begeri bilimler alaninda daha etkin temsil edilmesine

yénelik yeniden tiretilebilir bir is akisi ortaya koymakta; Osmanh Tiirkgesi

22 TEI'nin sematik uyarlamasi ve uygulama &rnekleri i¢in ayrica bkz. Fatma Aladag, “Osmanh

Caligmalarinda Dijital Edisyon ve Metin Kodlama: Text Encoding Initiative (TEI),” Zemin, s. 6
(2023): 190-211, https://doi.org/10.5281/zenodo.10435921.
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tizerine gelecekte yiriitiilecek ¢aligmalara hem teknik hem de kavramsal agidan

saglam bir metodolojik temel sunmaktadr.
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